BAB IV
HASIL DAN PEMBAHASAN

4.1. Pengumpulan Data

Pada penelitian ini data yang digunakan adalah data sekunder. Data
sekunder sendiri merupakan sumber data yang didapatkan peneliti dengan
media perantara atau tidak secara langsung. Data sekunder yang diperoleh
dari BSI Universitas Muhammadiyah Yogyakarta yaitu tracert study
alumni UMY. Data yang diambil sebanyak 698 data dan yang digunakan
sebanyak 435 data. Kenapa data yang diambil berjumlah sekian karena
banyak data yang ada pada variabel tertentu bernilai null sehingga data

tersebut tidak dapat digunakan untuk proses data mining.

Gambar 4. 1 View Data

Data asli yang didapatkan penulis memiliki 32 atribut diantaranya yaitu
id, nim, nama, tempat lahir, jenis kelamin, id prodi, bulan lulus, tahun
lulus, ipk, judul skripsi, password, alamat, email, nomor hp, nomor telepon
rumabh, id jenis pekerjaan, nama institusi, alamat institusi, bagia, masa
tunggu, id salary range, tanggal lahir, tanggam mulai kerja, tanggal akhir
kerja, nama institusi pertama, alamat institusi pertama, relevansi

pendidikan, alasan relevansi, saran, angkatan, dan jabatan.
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Selain itu pada data asli juga terdapat 4 keterangan yaitu master prodi,
master fakultas, master jenis pekerjaan, dan master range gaji untuk

menjelaskan id yang ada pada data keleluruhan.

A 8 | c
L | id_fakultas | nama_prodi
| 5 11 1 SL.TEKNIK SIPIL
1 12 1 S1.TEKNIK ELEKTRO
L 13 1 SL.TEKNIK MESIN
5 14 1 S1.TEKNOLOG! INFORMASI
5 21 2 S1. AGROTEKNOLOGI
& 22 2 51. AGROBISNSS
3 i1 3 S1.PENDIDIKAN DOKTER
= 32 3 S1.ILMU KEPERAWATAN
0 34 3 | S1.KEDOKTERAN GIGI
1 35 3 S1.FARMASI
2 a1 4 S1.EKONOMIMANAIEMEN
A 42 4 51. AKUNTANS!
4 43 4 S1.ILMU EXONOMI
5 S1 5 S1.ILMU HUBUNGAN INTERNASIONAL
6 52 5 S1. MU PEMERINTAHAN
7 53 5 S1.ILMU KOMUNIKASI
8 54 5 S1.PEND. BAHASA INGGRIS
9 61 6 S1.ILMU HUKUM
0 71 7 51. DAXWAH {Komunikasi & Penyiaran slam)|
1 72 7 S1.TARBIYAH {Pendidikan Agama tslam)
2 73 7 | S1. SYARIAH {Bxonomi & PerBankan tslam)
3 74 7 D-iL. Pendidikan Agama bslam
4 81 8 S1.Pendidikan Bahasa inggris
5 82 8 51.Pendidikan Bahasa Arab
& 83 8 S1.Pendidikan Bahasa Jepang
7 101 10 52. Magister Studi slam
8 102 10 52. Magster Managemen
9 103 10 S2. Magister Manajemen Rumah Sakit
0 104 10 |52. Magister limu Pemerintahan
1 105 10 |52. Magister Keparawatan
2 106 10 52. Magister limu Hubungan Internasional
A 107 10 52. Magister fimu Hukum
4 201 20 | 53. Psikologi Pendidikan klam
5 202 20 53. Politik klam
6 301 30 D3. Teknsk Bektromedik
7 302 30 D3.Teknik Mesin Otomotif dan Produksi
8 303 30| D3. Axuntansi Tarapan
9 304 30 | D3. Teknik Komputer Jaringan

Gambar 4. 2 ID Prodi

1 |id nama_fakultas
27 1 TEKNIK

3 2 PERTANIAN

4 3 KEDOKTERAN
= 4 EKONOMI

6 5 ISIPOL

7 6 HUKUM

8 7 AGAMA ISLAM
=4 8 PENDIDIKAN BAHASA
10 10 PASCA SARJANA
11 20 PASCA S3

12 30 VOKASI D3

Gambar 4. 3 ID Fakultas
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=

keterangan
1 Belum Bekerja
2 Pemerintah (Pusat / Departemen)
3 Pemerintah (Daerah)
4 Pemerintah (BUMN, BHMN)
5 Swasta (Jasa)
6 Swasta (Manufaktur)
7 Wiraswasta
8 Lain-Lain

W N B W N

Gambar 4. 4 ID Jenis Pekerjaan

=3

range
1 <1.000.000

2 1.000.000 - 3.000.000

3 3.000.000 - 5.000.000

4 5.000.000 - 7.500.000

5 7.500.000 - 10.000.000
6 10.000.000 - 12.500.000
7 12.500.000 - 15.000.000
8 >15.000.000

W o N v 1 b W N

Gambar 4. 5 Range Gaji

4.2. Seleksi Data
Data Selection adalah proses menganalisis data-data yang relevan dari
database karena sering ditemukan bahwa tidak semua data dibutuhkan
dalam proses data mining. Data tersebut dipilih dan diseleksi dari database
untuk di analisis. Dari semua data yang digunakan hanya gender, fakultas,
ipk, tahun lulus, & tanggal mulai kerja. Karena informasi yang terkandung
didalamnya sudah mewakili informasi yang dibutuhkan untuk dijadikan

indicator penelitian.
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jenis_kelamin  id_prodi tahun_lulus  ipk tangzal_mulai_kerz
L 2 72003 NULL NULL
n M1 "2008 3.14 NULL
L %2 "2003 3.04 NULL
L "i0a NULL NULL NULL
L "ioa NULL NULL NULL
o "i0a NuLL NULL NULL
L "i0a NULL NULL NULL
L "i0a NULL NULL NULL
L "i0a NULL NULL NULL
n %1 %011 3.0 2013-11-01 00:00:00.000
L 1 Zo11 234 NULL
L "z %011 3.48 2012-04-14 00:00:00.000
| P %22 %011 37 NULL
L 51 011 3.04 2015-12-01 00:00:00.000
| %1 011 3.45 2015-10-01 18:01:00.000
L %1 %011 .04 2015-08-01 00:00:00.000
P €0 %o11 333 NULL
3 31 2011 2.99 2015-12-15 00:00:00.000
L N o011 3.04 2016-01-01 00:00:00.000
P %2 %011 3.0t 2015-02-02 00:00:00.000
L %2 %o11 288 2016-03-25 00:00:00.000
n %52 2011 3.11 NULL
|p %a Bo11 277 2016-04-01 00:00:00.000
P Tas %011 3.48 2013-01-01 00:00:00.000
e 2 %o11 .28 2012-05-21 00:00:00.000
L M1 2011 3.51 2012-01-04 00:00:00.000
L 2 011 3.12 2015-02-02 00:00:00.000
L T2 %011 335 2012-07-31 00:00:00.000
L i %012 334 2014-10-05 00:00:00.000
L %3 %012 265 2016-01-04 00:00:00.000
L %1 012 3.14 2015-08-10 21:21:00.000
L %2 012 3.12 NULL
L i %012 .08 NULL
L %t %012 251 2013-01-15 00:00:00.000
L 2 %012 3.13 2016-12-01 00:00:00.000

Gambar 4. 6 Seleksi Data

4.3. Pembersihan Data

Setelah tahap pengumpulan data dan filter data maka tahap selanjutnya
yaitu cleaning data agar tidak ada duplikasi data, memeriksa data yang
inkonsisten dan memperbaiki kesalahan pada data seperti kesalahan cetak,
sehingga data tersebut dapat diolah dan dilakukan proses data mining.
Setelah semua data yang dibutuhkan telah melalui tahap cleaning data
maka penulis mendapatkan 435 data yang akan di olah menjadi 2 bagian
yaitu data training dan data testing yang siap dimasukan pada software

yang digunakan pada penelitian ini.

4.4. Transformasi Data

Data Transformation adalah tahap mengubah data menjadi bentuk yang
sesuai untuk diproses dalam data mining. Dalam penelitian ini data yang
akan diproses dari Microsoft Excel 2016 akan digunakan untuk pengolahan
pada Software RapidMiner. Dan atribut data juga di ubah dari id_prodi
menjadi fakultas, tanggal_mulai_kerja diubah menjadi
status_mulai_kerja. Gambar 4.7 adalah data yang sudah ditransformasikan
kedalam excel.
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mms ipk tahun_lulus status_mulai_kerja i
[N HORO® LAYy POTT TSI

L TEKNIK 3.48 2011 2012-04-14 00:00:00.000
L KEDOKTERAN 3.04 2011 2015-12-01 00:00:00.000
P KEDOKTERAN 3.46 2011 2015-10-01 18:01:00.000
L KEDOKTERAN 3.04 2011 2015-09-01 00:00:00.000
P KEDOKTERAN 2.99 2011 2015-12-15 00:00:00.000
L KEDOKTERAN 3.04 2011 2016-01-01 00:00:00.000
P KEDOKTERAN 3.01 2011 2015-02-02 00:00:00.000
L KEDOKTERAN 2.94 2011 2016-03-28 00:00:00.000
P KEDOKTERAN 2.77 2011 2016-04-01 00:00:00.000
P EKONOMI 3.48 2011 2013-01-01 00:00:00.000
P EKONOMI 3.24 2011 2012-06-21 00:00:00.000
L TEKNIK 3.51 2011 2012-01-04 00:00:00.000
L TEKNIK 3.12 2011 2015-02-02 00:00:00.000
L PENDIDIKAN AGAMA 3.36 2011 2012-07-31 00:00:00.000
L ISIPOL 3.34 2012 2014-10-06 00:00:00.000
L ISIPOL 2.65 2012 2016-01-04 00:00:00.000
L ISIPOL 3.14 2012 2015-08-10 21:21:00.000

Gambar 4. 7 Transformasi Data

Selanjutnya penulis melakukan transformasi dan inisialisasi data agar
penelitian ini bisa berjalan dengan baik. Data yang akan diinisialisasi
merupakan data dari atribut IPK dan status_mulai_kerja seperti tabel

berikut ini:

Tabel 1 Inisialisasi nilai IPK

Nilai IPK Inisialisasi
IPK <3 KURANG DARI 3
IPK 3>3.50 DARI 3 SAMPAI 3.50
IPK > 3.50 LEBIH DARI 3.50

Tabel 2 Inisialisasi Status Mulai Kerja

Status_Mulai_Kerja Inisialisasi
Dari tahun lulus — 2 tahun CEPAT
Lebih dari 2 tahun LAMBAT

Selanjutnya data yang sudah di inisialisasi di transformasikan kedalam

excel kembali seperti gambar 4.8 dibawah.
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PENDIDIKAN AGAMA
ISIPOL

ISIPOL

4.5. Implementasi

ipk

DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
LEBIH DARI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
KURANG DARI 3
DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50
LEBIH DARI 3.50
LEBIH DARI 3.50
DARI 3 SAMPAI 3.50

tahun_lulus status_mulai_kerja
2012 CEPAT
2011 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2011 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2011 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2011 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT
2012 CEPAT

Gambar 4. 8 Data yang Sudah diinisialisasi
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Pada tahap ini dilakukan pemodelan data, metode yang dipakai pada

penelitian ini adalah probabilitas (prediksi) dengan menggunakan

algoritma Naive Bayes. Data yang telah dikumpulkan, diseleksi dan

ditransformasi akan dikelola menggunakan probabilitas. Metode ini dapat

digunakan dalam memprediksi peluang di masa depan berdasarkan

pengalaman di masa sebelumnya sebagai perbandingan.

testing kemudian dianalisis menggunakan software Rapidminer. Data

Data yang akan diujikan dibagi menjadi dua bagian yaitu training dan

alumni universitas muhammadiyah yogyakarta memiliki 435 record |,
untuk data training memiliki 250 record data (tahun 2011,2012,2014) dan
data testing memiliki 185 record data (tahun 2013).



jenis_kele fakultas ipk tahun_lulistatus_mulai_kerja
P PENDIDIKAN AGAMA DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
L TEKNIK LEBIH DARI 3.50 2011 CEPAT
P ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
P ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
P EKONOMI DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
L PENDIDIKAN AGAMA DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
|& TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2011 CEPAT
P EKONOMI DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
P EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
L ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
P PENDIDIKAN AGAMA LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
L TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
P ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
L TEKNIK LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
P EKONOMI DARI 3 SAMPAI 3.50 2011 CEPAT
L TEKNIK KURANG DARI 3 2012 CEPAT
L ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
E PENDIDIKAN AGAMA LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
P ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
L PENDIDIKAN AGAMA DARI 3 SAMPAI 3.50 2011 CEPAT
E ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
E ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2012 CEPAT
E TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT
P ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2012 CEPAT

Gambar 4. 9 Data Training

jenis_kelamin fakultas ipk tahun_lulistatus_mulai_kerja
L ISIPOL KURANG DARI 3 2013 CEPAT
P HUKUM DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
P ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
P EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
P ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
P PENDIDIKAN AGAMA LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
L ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
L EKONOMI DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
P ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
L PERTANIAN KURANG DARI 3 2013 CEPAT
L TEKNIK DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
L ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT
L EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L TEKNIK LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
P EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
P EKONOMI LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT
L PERTANIAN KURANG DARI 3 2013 CEPAT
L ISIPOL LEBIH DARI 3.50 2013 CEPAT

Gambar 4. 10 Data Testing
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4.6. Hasil dan Pembahasan Perhitungan Berdasarkan Jumlah Data
Pada tahap ini penulis melakukan perhitungan data testing berdasarkan
jumlah data yang digunakan, yaitu data sebanyak 50, 75, 100, 125, 150,
dan 175 data. Sedangkan data testing yang di pakai sebanyak 435 data.
Hasil yang didapatkan berbeda-beda, seperti pada tabel 3 di bawah.
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Tabel 3 Hasil Perhitungan Berdasarkan Jumlah Data

CLASS
Jumlah  Akurasi CEPAT CEPAT LAMBAT LAMBAT

Data (tepat) (tidak (tepat) (tidak
tepat) tepat)

50 84% 25 data 8 data 17 data 0 data
75 77% 34 data 14 data 18 data 9 data
100 71% 47 data 26 data 24 data 3 data
125 69% 48 data 30 data 38 data 9 data
150 67% 52 data 39 data 49 data 10 data
175 63% 63 data 38 data 48 data 26 data

Berdasarkan tabel 3 di atas, data yang diambil secara acak. Untuk
jumlah data 50 memiliki akurasi 84% dengan ketepatan prediksi sebanyak
42 data dan yang tidak tepat sebanyak 8 data. Untuk jumlah data 75
memiliki tingkat akurasi sebesar 77% dengan ketepatan prediksi sebanyak
52 data dan yang tidak tepat sebanyak 20 data. Untuk jumlah data 100
memiliki tingkat akurasi sebesar 71% dengan ketepatan prediksi sebanyak
71 data dan yang tidak tepat sebanyak 29 data. Untuk jumlah data 125
memiliki tingkat akurasi sebesar 69% dengan ketepatan prediksi sebanyak
86 data dan yang tidak tepat sebanyak 39 data. Untuk jumlah data 150
memiliki tingkat akurasi sebesar 67% dengan ketepatan prediksi sebanyak
101 data dan yang tidak tepat sebanyak 49 data. Terakhir untuk jumlah
data 175 memiliki tingkat akurasi sebersar 63% dengan ketepatan prediksi

sebanyak 111 data dan yang tidak tepat sebanyak 64 data.

Dapat dilihat dari hasil perhitungan tabel 3 diatas, bahwa semakin besar
jumlah data yang digunakan maka semakin kecil tingkat akurasinya dan

besar kecilnya tingkat akurasi juga berdasarkan isi data dari tiap atribut.
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Hasil dan Pembahasan Perhitungan Menggunakan 50 Data Testing

Berdasarkan hasil pada tabel 4 diatas. Tingkat akurasi untuk tahun lulus
2011 dengan data training 420 data & testing 15 data yaitu sebesar 93,33%
serta jumlah prediksi yang tepat sebanyak 14 data dan yang tidak tepat
sebanyak 1 data. Untuk tahun lulus 2012 memilki data training sebanyak
217 data & testing sebanyak 50 data, memiliki tingkat akurasi sebesar
64,00% dan jumlah prediksi yang tepat sebanyak 32 data, sedangkan yang
tidak tepat sebanyak 18 data. Untuk tahun lulus 2013 memiliki jumlah data
training sebanyak 250 data dan data testingnya sebanyak 50 data, dengan
tingkat akurasi sebesar 62,00% dan jumlah prediksi yang tepat sebanyak
31 data, sedangkan yang tidak tepat sebanyak 19 data. Untuk tahun lulus
2014 memiliki jJumlah data training sebanyak 418 data dan data testingnya
sebanyak 17 data, dengan tingkat akurasi sebesar 88,24%, dan untuk
jumlah prediksi yang tepat sebanyak 15 data, sedangkan yang tidak tepat
sebanyak 2 data.

Hasil dan Pembahasan Perhitungan Menggunakan Data
Keseluruhan
Pada tahap ini, penulis melakukan hal yang sama seperti tahap 4.7 di

atas. Tapi bedanya pada tahap ini, penulis menggunakan jumlah data
keseluruhan. Hasil perhitungan pada tabel 5, tingkat akurasi untuk tahun
lulus 2011 dengan data training 420 data & testing 15 data yaitu 93,33%
& jumlah prediksi yang tepat sebanyak 14 data, sedangkan yang tidak tepat
sebanyak 1 data. Untuk tahun lulus 2012 data training 217 data & data
testing 218 data dengan tingkat akurasi sebesar 65,14% dan jumlah
prediksi yang tepat sebanyak 142 data, sedangkan yang tidak tepat
sebanyak 76 data. Untuk tahun lulus 2013 data training 250 data & data
testing sebanyak 185 data dengan tingkat akurasi sebesar 71,89% dan
jumlah prediksi yang tepat sebanyak 133 data, sedangkan yang tidak tepat
sebanyak 52 data. Untuk tahun lulus 2014 data training 418 data & testing
17 data, dengan tingkat akurasi sebesar 88,24% dan untuk jumlah prediksi
yang tepat sebanyak 15 data, sedangkan yang tidak tepat sebanyak 2 data.
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4.9. Pengujian software Rapidminer

Pada tahap ini penulis hanya mengambil
2012, 2014 dan data testing tahun 2013 sebagai contoh. Atribut ynag
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data training tahun 2011,

digunakan sebagai label adalah status_mulai_kerja, penulis menganalisis

185 data (tahun 2013) yang dipakai sebagai data testing dengan format

excel untuk memprediksi alumni yang mendapatkan pekerjaan cepat dan

lambat agar bisa diakses menggunakan software RapidMiner.

Selanjutnya lakukan importing data terlebih dahulu yaitu data training

dan data testing yang ada pada komputer atau leptop seperti pada gambar

4.11.

) Data import wizard - Step 10f 4

/ This wizard guides you to import your data.

Step 1: Please selectthe file that should be imported.

TA

Bookmarks File Name
— Last Directory GAMBARrevisi
SEGALA JENIS ISI TA
Book1.xlsx
- cocokcocokan . xisx
| REVISIpendadaran.xlsx
| testing2013.xisx
testingREVISL.xisx
7| trainingREVISI . xIsx
17| trainingTANPA2013.xisx

T M o T

trainingTANPA2013.xisx

Excel Spreadsheets (.xIs, .xisx)

Size

25KB
89KB
130 KB
10KB
9KB
17 KB
13KB

ey
v~ B % a avy

Type Last Modified
File Folder Aug 30, 2018 A
File Folder Aug 29,2018

Microsoft Excel Wor... Aug 30,2018
Microsoft Excel Wor... Aug 29, 2018
Microsoft Excel Wor... Aug 30, 2018
Microsoft Excel Wor... Aug 30,2018
Microsoft Excel Wor... Aug 29, 2018
Microsoft Excel Wor... Aug 30, 2018
Microsoft Excel Wor... Aug 30,2018

v

=) Next B4 Finish x Cancel

Gambar 4. 11 Import Data Training

Setelah data training telah dipilih langkah selanjutnya yaitu klik Next

dan akan muncul form data import wizard step 2 terlihat pada gambar 4.12.



30

) Data import wizard - Step 2 of 4 i
This wizard guides you to import your data.
/ Step 2: An Excel file can contain multiple sheets. Please select the one you want to import into RapidMiner Studio.
Furthermore, you can mark a range of cells to be loaded.
Sheet1
A B G D E
jenis_kel... fakultas ipk tahun_lu... tanggal_... A
P PENDIDI.. DARI3S.. 2012000 CEPAT
L TEKNIK LEBIHD.. 2011.000 CEPAT
3 ISIPOL LEBIHD.. 2012.000 CEPAT
P ISIPOL DARI3S.. 2012000 CEPAT
P EKONOMI DARI3S.. 2012000 CEPAT
L PENDIDI.. DARI3S.. 2012000 CEPAT
L TEKNIK DARI3S.. 2011.000 CEPAT
P EKONOMI DARI3S.. 2012000 CEPAT
5 EKONOMI  LEBIHD.. 2012000 CEPAT
L ISIPOL LEBIHD.. 2012.000 CEPAT
B PENDIDI... LEBIHD.. 2012000 CEPAT
L TEKNIK DARI3S.. 2012000 CEPAT
P ISIPOL DARI3S.. 2012000 CEPAT
1 TEKNIK IFRIHN 2012000 CFPAT M
== Previous = Next ‘)‘-i"“ FEinish ‘ x Cancel |

Gambar 4. 12 Data Import Wizard step 2 (data training)

Untuk melanjutkan ke step selanjutnya klik Next maka akan muncul data

import wizard step 3, seperti pada gambar 4.13.

W) Data import wizard - Step 3 of 4 X
This wizard guides you to import your data.

/ Step 3: In RapidMiner Studio, each attribute can be . The most i ion of an atfribute is its name - a
row with this annotation defines the names of the attributes. If your data does not contain attribute names, do not set this
property. If further annotations are contained in the rows of your data file, you can assign them here.

Annotat.. A B c D E
Name jenis_kel... fakultas ipk tahun_lu... tanggal_... A
P PENDIDI DARI3 8. 2012.000 CEPAT
L TEKNIK LEBIHD.. 2011000 CEPAT
P ISIPOL LEBIHD.. 2012000 CEPAT
P ISIPOL DARI3 8. 2012.000 CEPAT
s EKONOMI  DARI3S.. 2012000 CEPAT
L PENDIDI.. DARI3S.. 2012000 CEPAT
L TEKNIK DARI3 8. 2011.000 CEPAT
P EKONOMI  DARI3S.. 2012000 CEPAT
P EKONOMI  LEBIHD.. 2012000 CEPAT
L ISIPOL LEBIHD 2012.000 CEPAT
P PENDIDI.. LEBIHD.. 2012000 CEPAT
= TEKNIK DARI3S.. 2012000 CEPAT
g ISIPOL DARI3S. 2012.000 CEPAT
L TEKNIK LEBIHD.. 2012000 CEPAT <
== Previous = Next ‘ f‘::“ FEinish x Cancel

Gambar 4. 13 Data import wizard step 3 (data training)

Pada step 3 ini tidak dilakukan perubahan apapun maka langusng ke data
import wizard step 4 dengan cara klik Next maka akan muncul form data

import wizard step 4 seperti pada gambar 4.14.
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) Data import wizard - Step 4 of 4 3¢
This wizard guides you to import your data.
Step 4: RapidMiner Studio uses strongly typed attributes. In this step, you can define the data types of your attributes.
Furthermore, RapidMiner Studio assigns roles to the attributes, defining what they can be used for by the individual
operators. These roles can be also defined here. Finally, you can rename attributes or deselectthem entirely. N
r
C’Q Reload data @) Guessvalue types | Date format v a
Preview uses only first 100 rows. y
ik
5
jenis_kelam  fakultas ipk tahun_lulus | mulai_kerja 4
binomi... ¥ | polyno... ¥ | polyno.. ¥ | polyno... ¥ | binomi.. ¥ 4
attribute v | attribute ¥ | atfribute v | attribute ¥ | label| v | A
P PENDIDI.. DARI3S.. 2012 CEPAT o b
L TEKNIK LEBIHD.. 2011 CEPAT
P ISIPOL LEBIHD.. 2012 CEPAT
P ISIPOL DARI3S.. 2012 CEPAT 3
P EKONOMI  DARI3S.. 2012 CEPAT v s
< >
@ 0errors. Ignore errors Show only grrors ]
e
Row, Column Error Original value Message te
B\
3
A
== Previous — 7 Finish x Cancel
| ]

Gambar 4. 14 Data import wizard step 4 (data training)

Setelah muncul form seperti gambar 4.14 di atas lalu pilih atribut target
atau label yang digunakan yaitu atribut status mulai kerja. Setelah ditentukan
label yang dipilih maka klik Finish. Setelah import data trainig selesai makan
langkah selanjutnya yaitu melakukan import wizard data testing dnegan
menggunakan langkah-langkah yang sama.

Parameters Process

3 y =
“4 Data Testing (Read Excel) @ Process

# Import Configuration ...

_ Data Training
excel file

o fil ¥ out L)
L Yy 2
sheet number 1 i !

firstrow as names

date format o
Data Testing

ﬁ fil }_] out F

Gambar 4. 15 Impport File Tetsing

Setelah klik import configuration wizard maka akan muncul form data
import wizard step 1 untuk memilih lokasi file data testing yang digunakan
untuk penelitian ini. Seperti pada gambar 4.16.



i) Data import wizard - Step 1 of 4

This wizard guides you to import your data.
/ Step 1: Please select the file that should be imported.

TA

Bookmarks
— Last Directory

testing2013.xsx

File Name
GAMBARrevisi
SEGALA JENIS ISI TA
Book1.xisx
| cocokcocokan xisx
“| REVISIpendadaran.xisx
] testing2013.xisx
£ testingREVISI.xIsx
@ trainingREVISI xisx
@ trainingTANPA2013.xIsx

o) ) 5

Excel Spreadsheets (s, xIsx)

Size

25KB
89KB
130 KB
10KB
9KB

17KB
13KB

v| -

Type
File Folder
File Folder
Microsoft Excel Wor.
Microsoft Excel Wor.
Microsoft Excel Wor.
Microsoft Excel Wor.

£}

. Aug 30, 2018

Microsoft Excel Wor...

Microsoft Excel Wor.
Microsoft Excel Wor.

= et || f& Enisn || 9 cancel
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.
e av

Last Modified
Aug 30,2018 A
Aug 29,2018
Aug 30,2018
Aug 29,2018
Aug 30,2018

Aug 29,2018

Aug 30,2018
Aug 30,2018

v

Gambar 4. 16 Form data Import File Testing

Setelah data dipilih step selanjutnya yaitu klik Next dan akan muncul form

data import wizard step 2 pada gambar 4.17.

) Data import wizard - Step 2 of 4

7

Sheet1

A

B

jenis_kel... fakultas

L

el eyl R vl el el M e I s el I et

IsiPOL
HUKUM
ISIPOL
EKONOMI
ISIPOL
TEKNIK

PENDIDI...

TEKNIK
ISiPOL
ISIPOL
ISIPOL
EKONOMI
ISIPOL

TEKNIK

This wizard guides you to import your data.
Step 2: An Excel file can contain multiple sheets. Please select the one you want to import into RapidMiner Studio.
Furthermore, you can mark a range of cells to be loaded.

c D E

ipk tahun_lu.. tanggal_..

KURAN... 2013.000 CEPAT
DARI3S.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
DARI3S.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
DARI3S.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT
DARI3S.. 2013.000 CEPAT
DARI3S.. 2013.000 CEPAT
LEBIHD.. 2013.000 CEPAT

NARIZS 2012000 CEPAT

4= Previous —p Next

X

5

v
}W Finish ‘ K cancel

Gambar 4. 17 Data import wizard step 2 (data testing)

Setelah muncul seperti gambar 4.17 diatas lalu pilih Next untuk melakukan

step berikutnya. Setelah klik Next maka akan muncul form data import wizard

step 3 pada gambar 4.18.



ed Operators

st i mponanl

ulll Data import wizard - Step 3 of 4
Ll S et S T pais
P e FSoor sasio =
w with this annof 2 nosln n ame: s Hn nm e uy ¢ data does
property. If further tat ntai of your data e, you
Annotat.. A B c o E
Name jenis_kel... fakultas ipk tahun_lu.. tanggal_

L 1SIPOL KURAN 2013000  CEPAT

P HUKUM DARIZS.. 2013000 CEPAT

[ 1SIPOL LEBIHD.. 2013.000 CEPAT

P EKONOMI  LEBIHD.. 2013000 CEPAT

P 1SIPOL. LEBIHD.. 2013000  CEPAT

[t TEKNIK DARIZS.. 2013.000 CEPAT

P PENDIDI.. LEBIHD.. 2013.000 CEPAT

B TEKNIK DARI3S.. 2013.000 CEPAT

& 1SIPOL LEBIHD.. 2013.000 CEPAT

L 1SIPOL LEBIHD.. 2013.000 CEPAT

it 1SIPOL DARI3S.. 2013.000  CEPAT

2 EKONOMI DARI3S.. 2013.000 CEPAT

P 1SIPOL LEBIHD.. 2013000 CEPAT

7 TEKNIK DARI3S.. 2013.000 CEPAT

4= Previous

otation of an attribute Is I
|c|nnn| e suuolscnn

n them here.

2

T

Gambar 4. 18 Data import wizard step 3 (data testing)
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Pada step 3 ini tidak dilakukan perubahan apapun maka langusng ke data

import wizard step 4 dengan cara klik Next maka akan muncul form data

import wizard step 4 seperti pada gambar 4.19.

) Data import wizard - Step 4 of 4 X
This wizard guides you to import your data
/ Step 4: RapidMiner Studio uses strongly typed attributes. In this step, you can define the data types of your attributes.
Furthermore, RapidMiner Studio assigns roles to the attributes, defining what they can be used for by the individual
operators. These roles can be also defined here. Finally, you can rename attributes or deselect them entirely. N
]
€D Reload data ) Guess value types | Date format v E
Preview uses only first 100 rows. ]
ik
5
jenis_kelam fakultas | ipk tahun_lulus | mulai_kerja b
binomi.. ¥ | polyno... ¥ | polyno.. ¥ | polyno... ¥ | binomi.. ¥ j
atiribute v | attribute v | attribute v | attribute v [label v L
L 1SIPOL KURAN. 2013 CEPAT s l
P HUKUM  DARI3S.. 2013 CEPAT
P 1SIPOL LEBIH D. 2013 CEPAT
P EKONOMI  LEBIHD.. 2013 CEPAT
e 1SIPOL LEBIH D. 2013 CEPAT v e
< >
@ o errors. Ignore errors Show only errors A
Row, Column Error Original value Message b
b
3
—Previous | = f#% pinisn | I cancel

Gambar 4. 19 Data import wizard step 4 (data testing)

Setelah muncul form seperti gambar 4.14 di atas lalu pilih atribut target

atau label yang digunakan yaitu atribut status mulai kerja. Setelah ditentukan

label yang dipilih maka klik Finish. Kemudiah setelah kedua data sudah di

import maka step selanjutnya yaitu drag and drop operators Naive bayes,

apply model, dan performace lalu hubungjan dengan data training dan testing.

Seperti pada gambar 4.20.
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Gambar 4. 20 Menghubungkan Operator Performance
Setelah semunya terhubung, klin icon run pada toolbar, seperti pada
gambar 4.21 unutk menampilkan hasil. Tunggu beberapa saat, komputer
memerlukan waktu untuk menyelesaikan perhitungan.

W) <new process™> — RapidMiner Studio Free 8.1.003 @ DESK

File Edit Process View Connections Cloud Setti

‘ B

Gambar 4. 21 Menjalankan RapidMiner

Setelah beberapa detik maka RapidMiner akan menampilkan hasil
prediksi pada view result. Hasilnya berbentuk tabel seperti gambar 4.22.

ExampleSet (185 examples, 4 special attributes, 4 regular attributes) Filter (1857185 examples): | a

Row No. status_mula... jenis_kelamin  fakultas ipk tahun_lulus
1 CEPAT CEPAT 0.797 0.203 L ISIPOL KURANG DA.. 2013
2 CEPAT CEPAT 0.999 0.001 P HUKUM DARI 3 SAMP... 2013
3 CEPAT CEPAT 0.581 0.419 P I1SIPOL LEBIH DARI 2013
4 CEPAT CEPAT 0.519 0.481 P EKONOMI LEBIH DARI 2013
5 CEPAT CEPAT 0.581 0.419 B ISIPOL LEBIH DARI 2013
8 CEPAT CEPAT 0.629 0.371 L TEKNIK DARI3 SAMP... 2013
7 CEPAT CEPAT 0.654 0.346 P PENDIDIKAN...  LEBIH DARI 2013
8 CEPAT CEPAT 0.629 0.371 ¥ TEKNIK DARI3 SAMP... 2013
9 CEPAT CEPAT 0.708 0.292 L ISIPOL LEBIH DARI 2013
10 CEPAT CEPAT 0.708 0.292 L ISIPOL LEBIH DARI 2013
" CEPAT CEPAT 0.744 0.256 L ISIPOL DARI 3 SAMP. 2013
12 CEPAT CEPAT 0.693 0.307 E EKONOMI DARI 3 SAMP. 2013
13 CEPAT CEPAT 0625 0.375 P ISIPOL DARI 3 SAMP. 2013
14 CEPAT CEPAT 0.693 0.307 L EKONOMI DARI 3 SAMP. 2013
15 CEPAT CEPAT 0.581 0.419 P ISIPOL LEBIH DARI 2013
16 CEPAT CEPAT 0.629 0.371 L TEKNIK DARI 3 SAMP. 2013
17 CEPAT CEPAT 0.753 0.247 L PERTANIAN KURANG DA. 2013
18 CEPAT CEPAT 0.693 0.307 L EKONOMI DARI 3 SAMP... 2013

Gambar 4. 22 Hasil Perhitungan
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Dari hasil proses perhitungan menggunakan rapid miner dengan metode
prediksi menampilkan hasil dari data testing dan training yang telah diuji.
Kolom ini memberikan informasi tentang data alumni yang mendapatkan
pekerjaan dengan cepat ataupun lambat pada tahun 2013. Selanjutnya utnuk
mengetahui tingkat accuracy algoritma naive bayes, Kklik tab
performanceVector yang terletak disebelah kanan, sehingga table view
seperti gambar 4.23.

accuracy: 71.89%

true CEPAT true LAMBAT class precision
pred. CEPAT 116 40 74.36%
pred. LAMBAT 12 17 58.62%

class recall 90.62% 29.82%

Gambar 4. 23 Accuracy

Dapat dilihat pada gambar 4.23 tingkat accuracy dari performanceVector
yaitu 71,89%, class precision yaitu CEPAT 74.36%, LAMBAT 58.62%,
dan untuk class recall yaitu CEPAT 90,62% sedangkan LAMBAT 29,82%.

Secara Umum precision, recall, dan accuracy dapat dirumuskan sebagai
berikut:

» Untuk Kelas CEPAT

ision = 10 _ 116 o 35897436 = 7436
prEClSIOn = 116-|-4-0_ 89 =V, = ) (1)
n=_ 116 16 50625 = 90,629
et =6 +12 128 = 7Ohe

» Untuk Kelas LAMBAT

17 __17_ 0,5862068966 = 58,62%
17+12 29 ek

precision =
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17 17 298245614 = 29 82
17+40 57 T emen

recall =

» Untuk Tingkat Accuracy

116 + 17 133
116 + 17+ 40+ 12 185

accuracy = = 0,7189189189 = 71,89%

prediction(status_mulal_Kerja) ® CEPAT ® LAMBAT
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Gambar 4. 24 Grafik Scatter

Berdasarkan gambar 4.24 di atas , grafik scatter diatas yaitu alumni
Universitas Muhammadiyah Yogyakarta pada tahun 2013 dari 7 fakultas
lebih banyak yang cepat mendapatkan pekerjaan setelah menyelesaikan

studi S1 kecuali pada fakultas kedokteran.

Pengujian kedua menggunakan data angkatan 2011, 2012, dan 2014 yang
cepat dan lambat mendapatkan pekerjaan sebagai training dan testing. Data
tersebut kemudian diujiakan dengan menggunakan operator Cross
validation di rapidminer seperti pada gambar 4.25.

@9 Process 100% S0 2 2 4 g @ [

Cross Validation

xa % \\\\\ [3

exa )
Data 2011-2012-2014 t
I g [
b

T
=

Gambar 4. 25 Cross Validation
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Selanjutnya adalah mengatur operator cross validation dengan cara
double klik operator cross validation Kemudian drag dan drop operator
naive bayes dan hubungkan port tra dan mod pada kolom training.
Selanjutnya drag and drop operator apply model dan performance,
kemudian hubungkan port mod, tes pada operator apply model dan lab ke
operator performance pada kolom testing. Pada operator performance
hubungkan port per ke port per dan port exa dengan port tes pada kolom

testing seperti pada gambar 4.26.

Naive Bayes Apply Model Performance

n_g= mod ) mod of jpmod_@ mod ab ) 10 % pertn

‘ - e‘a}’\ thr s @u % mad) \lper exa ) per

Gambar 4. 26 Cross Validation View

Langkah selanjutnya adalah masukan angka 5 pada kolom number of fold
dan pilih shuffled sampling pada kolom sampling type seperti pada gambar
4.27.

Parameters Pr

% Cross Validation

leave one out

number offol... 5 trs

sampling type shuffled.. ¥ U

Gambar 4. 27 Parameters Cross Validation

Setelah semuanya telah terhubung dan parameter operator cross
validation terisi, klik Run pada toolbar. Maka akan muncul hasil

perhitungan seperti pada gambar 4.28.
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Table View Plot View

accuracy: 65.60% +/- 4.45% (micro average: 65.60%)

true CEPAT true LAMBAT class precision
pred. CEPAT 78 55 58.65%
pred. LAMBAT 31 86 73.50%

class recall 71.56% 60.99%

Gambar 4. 28 Hasil Shuffled Sampling

Dapat dilihat pada gambar 4.28 nilai akurasi menurun Kketika
menggunkan operator cross valdiation dengan jumlah 5 fold dibanding
perhitungan pertama menggunakan data testing angkatan 2013. Langkah
selanjutnya yaitu membandingkan tingkat akurasi tertinggi menggunakan
metode sampling type yang berbeda dengan 5 fold dan hasilnya sebagi
berikut:

Tabel 6 Perbandingan Akurasi

Metode Nilai Akurasi
Menggukan lulusan 2013 (data 71, 89%
testing)
Shuffled Sampling 65.60%

Jadi Hasil Perbandingan pada tabel 6 di atas yaitu tingkat akurasi yang
menggunakan Shuffled Sampling lebih rendah dibanding , metode yang

tidak menggunakan metode shuffled Sampling.
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Pengujian pada penelitian ini menggunakan algoritma Naive Bayes,

pada penelitian ini penulis membuat tabel data yang digunakan dalam

penelitian seperti tabel 4 dan tabel 5.

Tabel 7 Data Training

No | Jenis_kel | fakultas ipk Tahun_lulus | Status_mulai_kerja
amin
1 P AGAMA DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
ISLAM 3.50
2 L TEKNIK LEBIH DARI | 2011 CEPAT
3.50
3 P ISIPOL LEBIH DARI | 2012 CEPAT
3.50
4 P ISIPOL DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
3.50
5 P EKONOMI DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
3.50
6 L AGAMA DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
ISLAM 3.50
7 L TEKNIK DARI 3 SAMPAI | 2011 CEPAT
3.50
8 P EKONOMI DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
3.50
9 P EKONOMI LEBIH DARI | 2012 CEPAT
3.50
10 L ISIPOL LEBIH DARI | 2012 CEPAT
3.50
12 P AGAMA LEBIH DARI | 2012 CEPAT
ISLAM 3.50
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No | Jenis_kel | fakultas ipk Tahun_lulus | Status_mulai_kerja
amin

13 L TEKNIK DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
3.50

14 P ISIPOL DARI 3 SAMPAI | 2012 CEPAT
3.50

15 L TEKNIK LEBIH DARI | 2012 CEPAT
3.50

..... L KEDOKTER | LEBIH DARI 3.0 | 2012 LAMBAT

AN
..... P KEDOKTER | DARI 3 SAMPAI | 2012 LAMBAT
AN 3.50

..... L TEKNIK KURANG DARI | 2014 LAMBAT
3

..... P ISIPOL LEBIH DARI | 2014 LAMBAT
3.50

..... L TEKNIK KURANG DARI | 2014 LAMBAT
3

250 | P ISIPOL LEBIH DARI | 2014 LAMBAT
3.50

Tabel 8 Data Testing
No Jenis fakultas ipk Tahun_lulius | Status_mulai_kerja
kelamin
1 P ISIPOL DARI 312013 CEPAT
SAMPAI
3.50
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No Jenis fakultas ipk Tahun_lulius | Status_mulai_kerja
kelamin
2 P EKONOMI DARI 312013 CEPAT
SAMPAI
3.50
3 L AGAMA ISLAM | DARI 312013 CEPAT
SAMPAI
3.50
4 L ISIPOL KURANG 2013 CEPAT
DARI 3
5 P HUKUM DARI 3 |2013 CEPAT
SAMPAI
3.50
6 P EKONOMI LEBIH DARI | 2013 CEPAT
3.50
7 P ISIPOL LEBIH DARI | 2013 CEPAT
3.50
8 L TEKNIK DARI 3 |2013 CEPAT
SAMPAI
3.50
9 L ISIPOL LEBIH DARI | 2013 CEPAT
3.50
10 |L TEKNIK KURANG 2013 CEPAT
DARI 3
L ISIPOL DARI 312013 CEPAT
SAMPAI
3.50
L TEKNIK DARI 312013 LAMBAT
SAMPAI

3.50
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Jenis fakultas ipk Tahun_lulius | Status_mulai_kerja

kelamin

L HUKUM DARI 312013 LAMBAT
SAMPAI
3.50

P KEDOKTERAN LEBIH DARI | 2013 LAMBAT
3.50

L KEDOKTERAN DARI 3 |2013 LAMBAT
SAMPAI
3.50

185 | L EKONOMI LEBIH DARI | 2013 LAMBAT

3.50

Tabel 7 diatas memiliki 250 record sebagai data training dan tabel 8
diatas memiliki 92 record sebagai data testing yang akan digunakan dalam
penelitian ini. Dalam kasus yang ada pada tabel 7 dan 8 akan dibuat prediksi
untuk menentukan alumni yang ada pada tabel 8 mendapatkan pekerjaan
cepat atau lambat menggunakan probabilitas. Untuk menghitung nilai
probabilitas atau prediksi alumni yang dapat pekerjaan cepat atau lambat

dengan menggunakan cara sebagai berikut:

P(X|H)P(H)
P(H|X) = 00
Pertama menghitung jumlah dari Cepat dan Lambat dari tabel data
training. Dari tabel data training didapatkan hasil sebagai berikut:
e CEPAT =237
e LAMBAT =198

Setelah mengetahui jumlah alumni yang cepat dan lambat mendapatkan
pekerjaan langkah selanjutnya adalah menghitung masing-masing attribut

dari data testing seperti berikut :
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Jenis Kelamin = P, Fakultas = ISIPOL, IPK = DARI 3 SAMPAI
3.50, Tahun Lulus = 2013

Tahap 1 : Menghitung jumlah class/label (probabilitas awal)

P( status_mulai_kerja | Jumlah data)

P( CEPAT /435) = 237/435 = 0,54462759

P(LAMBAT /435) =198/435 = 0,45517241

Tahap 2 : Menghitung jumlah record atribut dengan class/label
yang sama

» P (Jenis Kelamin | jumlah data (cepat & lambat)
P (P /CEPAT =95/237 )= 0,4008438819

(perhitungan di atas ialah jumlah data jenis kelamin
“perempuan”  dengan keterangan “cepat” dibagi

jumlah data cepat)
P(P/LAMBAT =126/198 ) =0,5151515152

(perhitungan di atas ialah jumlah data jenis kelamin
“perempuan”  dengan keterangan “lambat” dibagi

jumlah data lambat)

» P ( Fakultas = ISIPOL | CEPAT ) = 101/237 =
0,4261603376
(perhitungan di atas ialah jumlah data fakultas “isipol”
dengan keterangan “cepat” dibagi jumlah data cepat)
P ( Fakultas = ISIPOL | LAMBAT) = 72/198 =
0,2424242424
(perhitungan di atas ialah jumlah data fakultas “isipol”
dengan ketetangan “lambat” dibagi jumlah data lambat)
» P (IPK =DARI 3 SAMPAI 3.50 | CEPAT ) = 131/237 =
0,552742616
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(perhitungan di atas ialah jumlah data ipk “dari 3 sampai
3.50” dengan keterangan “cepat” dibagi jumlah data
cepat)

P (IPK = DARI 3 SAMPAI 3.50 | LAMBAT ) =108/198
= 0,5454545455

(perhitungan di atas ialah jumlah data ipk “dari 3 sampai
3.50” dengan keterangan “lambat” dibagi jumlah data
lambat)

P ( Tahun Lulus = 2013 | CEPAT ) = 128/237 =
0,5400843882

(perhitungan di atas ialah jumlah data tahun lulus “2013”
dengan keterangan “cepat” dibagi jumlah data cepat)

P ( Tahun Lulus = 2013 | LAMBAT ) = 57/198 =
0,2878787879

(perhitungan di atas ialah jumlah data tahun lulus “2013”

dengan keterangan “lambat” dibagi jumlah data lambat)

Tahap 3 : Dikalikan semua hasil variabel CEPAT & LAMBAT
» P (Jenis Kelamin = P | CEPAT ) x P(Fakultas = ISIPOL |

CEPAT) x P(Ipk = DARI 3 SAMPAI 3.50 | CEPAT) x
P(Tahun Lulus = 2013 | CEPAT)

= 0,4008438819 x 0,4261603376 x 0,552742616 x
0,5400843882

=0,0509956181

P (Jenis Kelamin =P | LAMBAT ) x P(Fakultas = ISIPOL
| LAMBAT) x P(lpk = DARI 3 SAMPAI 3.50 |
LAMBAT) x P(Tahun Lulus = 2013 | LAMBAT)

= 0,5151515152 x 0,2424242424 x 0,5454545455 X
0,2878787879

=0,0095079153

Tahap 4 : Bandingkan hasil class CEPAT & LAMBAT
CEPAT =0,0509956181
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LAMBAT =0,0095079153

Tabel 9 Hasil Perhitungan Manual

Jenis_ Fakulta | Ipk Tahun_ | Status_mulai_kerja | Hasil
Kelamin |s lulus prediksi
P ISIPOL | Dari 3| 2013 CEPAT CEPAT
sampai
3.50

Karena hasil (P|CEPAT) lebih besar dari (PILAMBAT) maka hasil
prediksi untuk alumni fakultas isipol yang berjenis kelamin perempuan
angkatan 2013 dengan IPK dari 3 sampai 3.50 adalah “CEPAT”.

TESTING DATA *

jenis_kelamin fakultas ipk tahun_lulus status_mulai_kerja CLASS PREDICTION CEPAT LAMBAT
P ISIPOL DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT CEPAT 2,8% 0,9%
P EKONOMI DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT CEPAT 1,3% 0,4%
L PENDIDIKAN AGAMA  DARI 3 SAMPAI 3.50 2013 CEPAT CEPAT 1,0% 0,2%

Gambar 4. 29 Hasil Prediksi Di Excel

Dari hasil perhitungan diatas diketahui bahwa alumni dengan kategori
Perempuan, Fakultas ISIPOL, dengan IPK dari 3 sampai 3.50, tahun lulus
2013, dan status mulai bekerjanya cepat diprediksi mendapatkan pekerjaan
cepat karena hasil perhitungan kelas Cepat lebih besar dari kelas Lambat
dengan hasil probabilitas sebesar 0,0509956181. Untuk perhitungan dan hasil

lainnya akan dilampirkan pada lampiran.
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4.11. Pembahasan
Berikut adalah hasil dari pengujian yang telah dilakukan pada
RapidMiner dan Algoritma Naive Bayes, sebagai berikut:

1. Pada penelitian ini penulis menggunakan 250 data sebagai data
training dan 185 data untuk data testing sebagai pengujian manual
di excel maupun pada pengujian menggunakan software
RapidMiner.

2. Pengujian manual pada excel menggunakan model naive bayes yaitu
pada tahun 2011 lebih banyak yang lambat mendapatkan pekerjaan,
dengan perbandingan cepat 3% - lambat 5%, pada tahun 2012 lebih
banyak yang lambat mendapatkan pekerjaan, dengan perbandingan
cepat 37% - lambat 66%, pada tahun 2013 lebih banyak yang cepat
mendapatkan pekerjaan, dengan perbandingan cepat 54% - lambat
29%, dan pada tahun 2014 lebih banyak yang cepat mendapatkan

pekerjaan, dengan perbandingan cepat 6% - lambat 1%.

P/tahun_lulus CEPAT LAMBAT
2011 3% 5%
2012 37% 66%
2013 54% 29%
2014 6% 1%
100% 100%

Gambar 4. 30 Perhitungan Model Naive Bayes ( tahun lulus )

3. Untuk bagian Class Prediction menggunakan 185 data pada data
testing. Terdapat data yang cocok antara class cepat dan class
predicted cepat yaitu sebanyak 116 data dan untuk data lambat yang
cocok antara class lambat dan class predicted lambat sebanyak 17
data. Sedangkan untuk prediction yang tidak tepat sebanyak 52 data.

Tabel 10 Hasil Perhitungan Class Prediction ( confuntion tabel )
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ACCURACY: | 71,89% CLASS

Confutin Table CEPAT LAMBAT

CEPAT 116 40

LAMBAT 12 17

4. Tingkat accuracy pada perhitungan manual di excel dan pengujian

menggunakan software RapidMiner sama yaitu sebesar 71,89%.
Untuk kelas CEPAT pada RapidMiner predictionnya sebesar
74,36% , dan recall pada kelas CEPAT sebesar 90,62%. Sedangkan
prediction untuk kelas LAMBAT sebesar 58,62% dan recall pada
kelas LAMBAT sebesar 29,82%. ( seperti pada gambar 4.23)

. Pada Perhitungan pertama mendapatkan akurasi sebesar 71,89%
sedangkan perhitungan kedua menggunakan cross validation yaitu
sebesar 65,60%

. Faktor yang memengaruhi hasil akhir CEPAT dan LAMBAT pada
software RapidMiner alumni mendapatkan pekerjaan karena dari
perhitungan manual model naive bayes pada excel lebih tinggi
persen nya pada class cepat, yang terdiri dari atribut jenis kelamin,
fakultas, ipk, tahun lulun, dan status mulai kerja.



